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1. ����
1.1 �������

��������������������������������������Michael Huddle‐
ston���������ICT��������������������������������������������������������������������������������������������������������������������������������XGBoost����������2����������������

1.2 ����

1. 8������M5��MN��ICT��������������������������2.
������������123�����������ML������������3. ���������2025‐
2026������������������������4. �����������OU�Hurst�GARCH�Monte
Carlo�Kelly�������5. ��������� > 1.5������

2. ICT�����
ICT��������������������������������������������������������8����������������������

ICT�� �����
������� ����������������������������/���������/�����������H1���������
������������FVG� �����������3����������������6������M5��D1���������������
���������OB� ������������������� —

�������������ATR﴾14﴿����6���������
����������BRK� ��������������������/�������������OB�����
��������MSS/BOS� ��������6������������������������������
���HVN/LVN MT5����������������������������6���������
����������� ���� → �� →

������������������������
�������� TP�������������������+1.618��+4.0����
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3. ���TF������������
Diamond������8���������������TF����5���������������������

��� Tenkan Kijun Kumo T/K Cross Flat History
M5 X X ‐ X ‐
M15 X X ‐ X ‐
M30 X X ‐ X ‐
H1 X X X X X
H4 X X X X X
D1 X X X X X
W1 X X X X X
MN X X X X X

4. Diamond������������
Diamond������10������109���������������

����� ��� �
����� H1‐D1 24 Kijun/Tenkan���T/K����Kumo���������
����� W1‐MN 8 Kijun W1/MN�Kumo

W1/MN������������
FVG�6TF� 12 M5��D1�FVG��/�������%������
���������6TF� 12 M5��D1�OB��/������/�/�
MSS/BOS�6TF� 18 M5��D1������BOS�CHoCH
���HVN/LVN�6TF� 12 M5��D1���������HVN�LVN
����������6TF� 12 M5��D1�BRK��/��
���/�������� 4 AH/AL���������H/L����
����������� 5 ����→��→��������FVG�����
M30/M15/M5 Kijun 2 Kijun

M30/M15/M5������

�����: 109 ���MN���107�

5. ����������
ML�������3�������������������

�� ��� ��
1 ml_labeler.py Diamond�������������DB/��CSV/��������outcome��������CSV����1=���0=����
2 ml_trainer.py 5��������������scale_pos_weight��������������������XGBoost���
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�� ��� ��
3 ml_predictor.py ���������extract_features﴾﴿

→ predict_proba﴾﴿ →
ML%������������������MLPredictor�5�����1��joblib.load�

6. XGBoost���v18 — ��
v18����������������GARCH���������123���������1,210����������

��������� �
max_depth 6
learning_rate 0.03
n_estimators 200
subsample 0.8
min_child_weight 3
gamma 0.1
reg_alpha 0.5�L1�
reg_lambda 1.0�L2�
scale_pos_weight �����������

123���������������������/�����6��Kijun 6TF�18��Tenkan
6TF�18��T/K����6��Kumo�6��M5/M15/M30����12���������2�������FVG�1�����������6�������5������6��MSS/BOS�6������������6�����1�����8�OU�Hurst�Monte
Carlo�GARCH�����3��������3��

7. �����
�����������27�XGBoost������������������������������

��� ��� ��� �� CV OOS PF
v1 6���� 36 852 61.0% —
v4 13���� 111 1,210 62.9% 1.26*
v7 13���� 25��� 2,923 60.1% 1.173
v13 4���/�� 25 2,923 53‐64% 4.000
v15 2025‐2026 25 + OU/Hurst 5,009 59.8% —
v18 13���� 123�GARCH� 1,210 64.0% 0.503 F1

8. �������v4�
���������������������������������������
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�� ��� ��� ��
1 is_dxy 14.2 �������������������������
2 rr 10.0 ������/����������������
3 tkx_h1 9.2 H1

Tenkan/Kijun�������������
4 kj_h1 6.9 H1 Ki‐

jun��������������
5 sl 6.4 �������������������������
6 day_wednesday 6.4 ����FOMC��������������
7 d_kj_h4 6.3 H4 Ki‐

jun���������������
8 d_kj_d1 6.0 D1 Ki‐

jun��������������������
9 tkx_h4 6.0 H4

T/K������������������
10 is_forex 5.9 FX�����/���������������

9. �����������
OOS���2026�1�‐6����2026�7����������������v4����ML% ≥
50%���������PF 2.27������������������������������������80%�����v7���OOS
PF�1.173—����������������v13���������15���PF=4.000���������������������������ML�������PF
> 1.0��������������������������1.17����

10. ���������� — ML%�������
����10,000�����������1%�1,210����������������

ML%�� �� �� PF�RR� ���1�€�
������� 1,210 37.6% 1.02 +1,442 €
ML% ≥ 45% 661 54.3% 1.91 � +27,542 €
ML% ≥ 50% 504 59.7% 2.27 �� +25,842 €
ML% ≥ 55% 327 67.3% 2.80 +19,242 €
ML% ≥ 60% 170 78.8% 3.59 +9,340 €
ML% ≥ 70% 71 88.7% 1.64 +514 €

11. �������������
6�������������������ML�����������������������������������������������
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�� �� ML��� v18��
Ornstein‐
Uhlenbeck

���������������������0‐
100%�>80% =
�������

ou_score ����

Hurst�� ����������H
< 0.45 = ����H
> 0.55 = �����

hurst_h ����

GARCH﴾1,1﴿ �����������������4��������������������������������garch_persistence#14
Monte Carlo 10,000���������������P﴾SL��﴿�P﴾TP��﴿����mc_p_sl,

mc_p_tp
����

Kelly�� ���������������������=0.00������SL/TP�����kelly_full #124
FTMO�� 10%������������������������100�����������ftmo_ruin_prob ����

12. ������Kelly��
Kelly������win_rate=0.40����������������������������

����� �� Kelly�� Kelly���
DXY 73% 46.0% 23.0%
XAUUSD 42% 13.0% 6.5%
���� 31% 3.5% 1.8%
�� 38% 7.0% 3.5%
���� 35% 2.5% 1.3%

13. ������MLPredictor�2026�7�19��
MLPredictor����������5������������������1���2026�7�19������������joblib.load()����������30��������������4��1�����_ASSET_MODEL_MAP�������v18��������������������������������

14. ���� — 2026�7�19�
2026�7�19����������������4���������������

# ��� ���� ��
1 ��� diamond_scanner.pyml_available��return��������

—
���������������������initialize()�_initialized
=
True�����������

2 � stochastic_analytics.pyGARCH����﴾α,β﴿����������������������������������best_ll
<= -
1e100��������
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# ��� ���� ��
3 � stochastic_analytics.pyMonte

Carlo������������������������������OU���������������������
4 � stochastic_analytics.pyFTMO�pnl_avg/roi_avg�try�����

— ���re‐
turn���������������‐
NameEr‐
ror����

15. ����������
���������Diamond����ML%�����������������������

�� ����� ��
ML% ≥ 60% + TKx
H1�� + HIGH
NEWS��

� GO �����ML����������

ML% ≥ 60% + TKx
H1��

� �� ML�T/K H1������

ML% 50‐60% + TKx
H1��

� �� ����ML�����������

ML% < 50% � NO GO ������������
HIGH NEWS DAY +
BULL

� �� �����≥2�������������

����FOMC��+
����

� ���� ����������������

16. �����
InelidaMarketScan����������������������ML������������������OOS
PF= 1.173���������������2026�7�19�������4���������������������������27�����������������������������ICT��������������������is_dxy�is_forex�������������������GARCH�OU�Hurst�������������������������������������������������2024‐
2026������>5,000��������������������������LSTM�Transformer��������

����
• Huddleston, M. — Inner Circle Trader ﴾ICT﴿ Concepts, 2022‐2024
• Chen, T. & Guestrin, C. — XGBoost: A Scalable Tree Boosting System, KDD
2016

• Bollerslev, T. — Generalized Autoregressive Conditional Heteroskedastic‐
ity, Journal of Econometrics, 1986

• Hurst, H.E. — Long‐term Storage Capacity of Reservoirs, Trans. ASCE, 1951
• Uhlenbeck, G.E. & Ornstein, L.S. — On the Theory of Brownian Motion,
Physical Review, 1930
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• Kelly, J.L. — A New Interpretation of Information Rate, Bell System Techni‐
cal Journal, 1956

• Hosoda, G. — Ichimoku Kinko Hyo, 1968

�����������������������

� ������
Trading ProDiscord������������������������https://discord.gg/u9JApXqhXy
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