Paq uete caret Métricas de Rendimiento

Se pueden aplicar transformaciones, filtros y otras operaciones a iara_elig”iémf resumir un modelo, se usa de nuevo la funcion
! LA las variables predictoras con la opcién preProc. raitntontro
Guia Rapida P peton®

trainControl(summaryFunction = <funcién R>,
train(, preProc = c("methodl", "method2"), ...) classProbs = <légico>)

EspeCIflcando el MOdelo Incluye los siguientes métodos: Se pueden usar funciones de R a la medida, aunque caret

incluye varias: defaultSummary (para Precision, RMSE, etc),

Posibles sintaxis para especificar las variables en el modelo:

* "center”, "scale”, y "range"” para normalizar. twoClassSummary (para curvas ROC),y prSummary (para
train(y ~ x1 + x2, data = dat, ...) + "BoxCox", "YeoJohnson",o "expoTrans" para transformar. recuperacion de informacion). Para estas dos Gltimas funciones, se
tr'ajm(x = pr‘edu?tor'_df, y = outcome_vector, ...) . "knnImpute", "bagImpute”, o “medianImpute” para tiene que ajustar a TRUE la opcién classProbs.
train(recipe_object, data = dat, ...)

imputar.
. rfe, sbf,gafs,ysafs solo tienen el interfaz X/y . . .

s °
.« "corr","nzv","zv", y "conditional X" parafiltrar. Busqueda (<] q] Gr|d
« El método para la formula train creara siempre variables

mn mn n

pca"”,"ica", o0 "spatialSign" paratransformar grupos.

dummy Para conseguir que train determine los valores de el/los

« Elinterfaz Xx/y de train no creara variables dummy (pero la traindetermina el orden de las operaciones: el orden en el que pardmetro/s de ajuste, la opcion tunelLength controla cuantos
funcion del modelo representado podria hacerlo). se declaran los métodos no importa. valores se evallan por parametro de ajuste.

Recuerda:

« Tener nombres en las columnas de tus datos. El paquete recipes contiene una lista mas extensa de De forma alternativa, se pueden declarar valores especificos de los

« Usar factores para las variables objetivo en los modelos de operaciones de preprocesamiento, parametros de ajuste usando el argumento de tuneGrid:

clasificaciéon (no usar 0/1 o enteros). - . . grid <- expand.grid(alpha = c(0.1, 0.5, 0.9),
« Tener nombres de R validos para los niveles de las clases (no Anad|endo 0pC|0neS lambda = c(0.001, 0.01))

NOH ||1|| ) B
s ) Muchas opciones de train se pueden especificar usando la train(x = x, y =y, method = "glmnet",
* Fijar una semilla aleatoria antes de llamar a la funcién tratin funcién trainControl: preProc = c("center", "scale")
- b b
repetidamente para obtener las mismas muestras en las . . S
diferentes llamadas. train(y ~ ., data = dat, method = "cubist", tuneGrid = grid)

» ) o trControl = trainControl(<opciones>))
« Usarlaopciénna.action = na.pass detrainsivasa N .
imputar valores faltantes. También, usa esta opcion cuando Obci deR t Busq ueda Aleatoria
vayas a predecir nuevos datos que contengan faltantes. PClones € Remuestreo

Para pasar opciones a la funcién del modelo, se puede hacer a Para ajustar train tambien se pueden generar combinaciones de

trainControl se usa para elegir el método de remuestreo:

través de trainvia las elipses: . ) . parametros de ajuste de forma aleatoria sobre un rango.
train(y ~ ., data = dat, method = "rf", trainControl(method = <método>, <opciones>) tuneLength controla el nimero total de combinaciones a
# options to “randomForest’: Los métodos v las opciones son: evaluar. Para usar la busqueda aleatoria:

importance = TRUE)

. "cv" para K-iteraciones validacién-cruzada (number define el # trainControl(search = "random™)

- de iteraciones).
Procesamlento en Paralelo  "repeatedcv" paravalidacion-cruzada repetida (repeats SmeueStreos

para el # de repeticiones).

Se usa el paquete foreach para ejecutar modelos en paralelo. El

cédigo de train no cambia pero se tiene que llamar al “do” » "boot" para bootstrap (number define las iteraciones). Para un gran desbalanceo entre clases, train puede
primero . "LGOCV" para dejar-grupo-fuera (number y p son opciones) submuestrear los datos para balancear las clases antes de ajustar
' . ' el modelo.
# en MacOS o Linux # en Windows « "LOO" para dejar-uno-fuera validacion-cruzada.
llbr'ar'y(doMC) library(doParallel) . "oob" para el remuestreo fuera-de-la-bolsa (solo para algunos trainControl(sampling = "down")
registerDoMC(cores=4) cl <- makeCluster(2) modelos) . - . s
registerDoParallel(cl) . ) Otros valores son "up", "smote", 0 "rose". Los dos ultimos
» "timeslice” para series temporales (las opciones son pueden requerir la instalacion de paquetes adicionales.
La funcién parallel: :detectCores puede ayudar también. initialWindow, horizon, fixedWindow,y skip).

CC BY Max Kuhn « max@rstudio.com « https://github.com/topepo/ Learn more at https://topepo.github.io/caret/ « Updated:9/17


https://creativecommons.org/licenses/by/4.0/

